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ABSTRAKSI

Kesehatan anak usia 0-60 bulan harus sempurna untuk membentuk generasi
emas dimasanya dan gizi merupakan asupan penting yang mempengaruhi tumbuh
kembang seorang anak, kebutuhan gizi pada anak terutama balita sangat rentan
mengalami perubahan berat badan. Untuk mengetahui penilaian status gizi, balita
akan melakukan pemeriksaan antropometri yang terdiri dari tinggi badan dan berat
badan secara berkala dan hasil pemeriksaan tersebut dicatat secara manual pada
KMS (Kartu Menuju Sehat). Metode tersebut kurang akurat serta kurang lengkap
karena penilaian status gizi hanya berdasarkan berat badan menurut umur (BB/U)
balita saja.

Oleh sebab itu digunakanlah algoritma data minning untuk mengklasifikasi
status gizi balita, akan ditentukan jenis algoritma mana yang paling baik atau akurat
untuk mengklasifikasi status gizi balita berdasarkan komparasi dua jenis algoritma
yaitu Algoritma C.45 dan Algoritma K-Nearest Neighbour (KNN) dengan
menggunakan tools Rapidminer versi 10.3 dengan mempertimbangkan 4 faktor
yaitu: 1) Jenis Kelamin, 2) Usia, 3) Pengukuran Berat Badan sesuai Umur (BB/U),
4) Pengukuran Tinggi Badan (TB/U) kemudian menghasilkan pengukuran Berat
Badan sesuai Tinggi Badan (BB/TB) menjadi lima kategori status gizi yaitu Gizi
Buruk, Gizi Kurang, Gizi Baik, Resiko Gizi Lebih, Gizi Lebih. Dari kelima kategori
yang dihasilkan tersebut harus dicocokkan dengan menggunakan table
pertumbuhan yang berlaku untuk suatu masyarakat, sehingga dapat mengevalusi
dan melihat perkembangan fisik anak.

Hasil penelitian menunjukkan kinerja Algoritma KNN dengan akurasi
91,26% lebih baik dari hasil kinerja Algoritma C4.5 dengan akurasi 91,12%.

Kata kunci : Data Minning, Status Gizi Anak, Klasifikasi, Decision Tree,
Algoritma C4.5, Algoritma K-Nearest Neighbor (KNN).
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ABSTRACT

The health of children aged 0-60 months must be optimal to shape a golden
generation in their time, and nutrition is a crucial intake that influences a child's
growth and development. The nutritional needs of children, especially toddlers, are
highly susceptible to changes in weight. To assess nutritional status, toddlers
undergo anthropometric examinations, including periodic measurements of height
and weight. The examination results are manually recorded on a Growth
Monitoring Card (KMS). This method is considered less accurate and incomplete
because nutritional status assessment is solely based on weight-for-age (W/A) of
toddlers.

Therefore, data mining algorithms are employed to classify the nutritional
status of toddlers. The study aims to determine which algorithm, either C.45 or K-
Nearest Neighbour (KNN), is the most effective or accurate in classifying the
nutritional status of toddlers. RapidMiner version 10.3 is used as a tool,
considering four factors: 1) Gender, 2) Age, 3) Weight-for-Age (W/A)
measurement, and 4) Height-for-Age (H/A) measurement. The results are then
transformed into Weight-for-Height (W/H) measurements, categorizing nutritional
status into five categories: Malnutrition, Undernutrition, Normal Nutrition,
Overnutrition Risk, and Overnutrition. These categories are then compared with
growth charts applicable to a specific community to evaluate and monitor the
physical development of children.

The research results indicate that the performance of the KNN algorithm,

with an accuracy of 91.26%, is better than the C45 algorithm, which achieved an
accuracy of 91.12%.

Keywords: Data Mining, Child Nutritional Status, Classification, Decision Tree,
C4.5 Algorithm, K-Nearest Neighbor Algorithm (KNN)
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